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How to Build a Faster Vision Transformer for Supervised Image Classification - Blog | Scale Virtual Eventshttps://exchange.scale.com/public/blogs/faster-vision-transformers-for-supervised-image-classification
[bookmark: _Toc2]Article summary:
1. Ashish Vaswani et ses collègues ont proposé l'architecture du transformateur basée uniquement sur le mécanisme d'attention.
2. Alexey Dosovitskiy et ses co-auteurs ont montré comment modifier l'architecture du transformateur pour résoudre des problèmes dans le domaine de la vision informatique.
3. Michael Ryoo et ses collègues ont montré une méthode possible pour accélérer les calculs de la phase d'entraînement en ajoutant une couche d'apprentissage des jetons appelée TokenLearner au réseau.
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May be slightly imbalanced: The article presents the information in a generally reliable way, but there are minor points of consideration that could be explored further or claims that are not fully backed by appropriate evidence. Some perspectives may also be omitted, and you are encouraged to use the research topics section to explore the topic further.
[bookmark: _Toc4]Article analysis:
L’article «Comment construire un transformateur de vision plus rapide pour la classification supervisée des images - Blog | Scale Virtual Events» est bien documenté et fournit une explication détaillée sur la façon dont on peut construire un ViT (Vision Transformer) à l’aide de Keras et TensorFlow, ainsi que sur la façon dont on peut améliorer sa performance en ajoutant une couche d’apprentissage des jetons appelée TokenLearner au réseau. L’article est écrit par un expert qui connaît bien le sujet, ce qui garantit sa fiabilité et sa précision.
Cependant, il y a quelques points à considérer avant de prendre cet article comme source fiable. Tout d’abord, l’article ne mentionne pas les risques potentiels liés à l’utilisation du ViT ou à l’ajout de TokenLearner au réseau. Deuxièmement, il n’y a pas assez de preuves pour étayer certaines affirmations faites dans l’article, notamment celles concernant les performances améliorées du ViT après avoir ajouté TokenLearner au réseau. Enfin, il n’y a pas assez de contre-arguments explorés pour les affirmations faites dans l’article.
En conclusion, bien que cet article soit bien documenté et fournisse une explication détaillée sur la construction et le fonctionnement du ViT, il y a encore quelques points à considérer avant de le prendre comme source fiable.
[bookmark: _Toc5]Topics for further research:
· Risques liés à l'utilisation du ViT
· Preuves pour étayer les affirmations sur le ViT
· Contre-arguments pour les affirmations sur le ViT
· Utilisation de TokenLearner pour améliorer les performances du ViT
· Comparaison des performances du ViT avec et sans TokenLearner
· Utilisation de Keras et TensorFlow pour construire un ViT
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